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PrOblématique 3. Réduction de la dimensionnalite TABLE 2 — Comparaison avec les méthodes de I'état de I'art sur la base CASIA-
p : : : (L, - Palmprint
» Réeduction de dimensionnalité par PCA pour améliorer , -
' ti 'efficacité de calcul et la discrimination 2z ot ol - R GrIGTB0"
X Les methodes traditionnelles (mots de passe, cartes) e - Ezzetal[l]  Siamese Network + VGG16 feature extraction 91.80%
sont vulnérables au vol, a la perte et au partage, ce Alisati Godbole et al.[2] Deep Learning + Matching 99.4%
- rond authentificatia pf o partage., 4. Modelisation Yaddaden et al. [5] HOG + PCA + OC-SVM 94.67%
qui Tend fauthentirication peu tiable. » Entrainement monoclasse (OC-PCA) sur les vecteurs de Methode proposee ConviNext + OC-PCA 99.21%
X Ces vulnérabilités compromettent la sécurité des caracteristiqgues extraits des images de paume des Su-
systémes d’authentification. jets d’entrainement. TABLE 3 — Comparaison avec les méthodes de I'état de I'art sur la base IITD
. , ey cge i Methode Description CRR
X Les_so_ll_Jtlons d’'authentification actuelles manquent 5. Authentification Izadpanahkakhk et al.[3] CNN + Transfer Learning  96.9%
de fiabilite et de robustesse. » Basée sur I'erreur de reconstruction (MSE). Acceptation ‘Shaoetal[4] ~ Metric Learning (open-set) 94.02%
si erreur < seull Méthode proposée ConvNeXt + OC-PCA  91.11%
Training - i
v’ Développer un systeme d’authentification basé sur P Create Model
. r : re-processing |[> OC-PCA
Ia’ paume (palmprlnt) % D: Grayscale - Histogram equalization - resize : v L
v/ Mettre en ceuvre un pipeline : prétraitement des o : ) E £ =
images de paume; extraction de caractéristiques ranng meges i | Feature extraction | Demase g
profondes a I'aide d'un réseau de neurones convolu- e CNN (ConvNext) R AL, il
tifs (CNN) ; reduction de dimensionnalité ; et décision : v 'L | Authentication -
par un modele a classe unique. D: Dimensionality Reduction :E> 7 ha
v/ Evaluer la solution sur des bases de données de Claimed identiy LA Output I I /
référence de paume é I!aide de métriques Standard AUthentication reject 0.0000 0.0045 0.0090 0.0135 O.DIi{Lrg.:']ZeZtSEIFO;’UZ?O 0.0315 0.0360 0.0405 0.0450
de vérification, et analyser les performances du SYS- FIGURE 2 — Architecture du systéme d’authentification proposé FIGURE 3 — Apercu des résultats obtenus sur la base CASIA-Palmprint-V1

teme proposé.

Evaluation Conclusion
Methodologie suivie
] . , I ' , i & Base de données utilisées : v Le systeme proposé, basé sur la paume, atteint une
m r n mprein malr - : : : Yo [ ' ’ A -
oo oo composs o Py Bopes > CASIPamprintVt 312 ujls 18 imagesieuel, b2l préciion avee un fable e, cerir
qure 2) 5 502 images au total (gauche et droite) rggg son efficacité pour un controle d’acces seécu-
o » lITD-Palmprint : 230 sujets, ~11 images/sujet, 2 600 | o o ,
1. Pretraitement images au total (gauche et droite) v’ Les perspectives incluent une amélioration du pre-
. - - - s " . traitement pour une meilleure extraction de la ROI
»Paume :@ conversion en niveaux de gris, & Protocole : Validation croisée (5-fold) avec 80% entraine- t ,[ PO e multimodal
égalisation d’histogramme, redimensionnement ment, 20% test pour chaque fold €L une exiension vers une approche muitimoaaie.
224 x224). . '
( ) il Metriques : FAR, FRR, EER, CRR. o
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» Nous utilisons ConvNeXt pour extraire des carac-
téristiques discriminantes de la paume.



